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Pourquoi de grands jeux de données hétérogenes ?

Les plantes sont toujours en acclimatation, secondes-semaines
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Pourquoi de grands jeux de données héterogenes ?
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Pourquoi de grands jeux de données héterogenes ?
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Tardieu, Cabrera, Pridmore and Bennett 2017 Current Biol
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R®seaux de capteurs, grill es
On peut mesurer ou estimer les conditions environmentales dans

tous |l es champs dobéagriculteurs
+ combiner des essais + bases de données + modélisation

Exemple:
GWAS dans 40 champs. Environnement + rendement
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Caracteriserl 6 env i r o denl@smkeamps : peu cher et indispensable
Des caracteres de tolérance, mais differents en chaque champ (scenarios)

Cen 0 eq¢ le début (génotypage + environnementr + phénotypage
de milliers de champs?)
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Combiner quelgues essais, des grilles environnementales
et la modélisation

Est-ce que les rendements diminueront avec le changement climatique
si les agriculteurs adaptent la durée de cycle ?

Parent et al 2018 PNAS
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Combiner quelgues essais,

Une durée de cycle optimum est observée expérimentalement

Expérimentation:
6 champs,
150 genotypes
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Combiner quelgues essais, des grilles environnementales

et la modélisation
Une durée de cycle optimum est observée expérimentalement

12
1} V‘/,Tfk\ OLbébagriculteur
Expérimentation: s} .~* . " i Bases de données
6 champs, el \ Simulations
150 genotypes X al e e o
E ! LA ©
=2t } ©
< . \ QZOO*
; ol | * =
S 2
= 2 150
> 1 PAARARE N S
. L g 2100-
Modele: . | s
60 champs N AR 2 40 5 59 o
o4t 7/ 0‘. 45 R
30 ans N Latitude (°)
600 génotypes | o
0 [ e : 1 !
10 15 20 25

Cycle duration (max leaf number) Parent etal 2018 PNAS



Du 0 bi gngdnatigue @
Combiner quelgues essais, des grilles environnementales

% change production

et la modélisation
Climat 2050 avec les regles actuelles de choix de génotypes

Les rendements baissent a génotype constant
maintenus/ augmentent si les agriculteurs adaptent la floraison
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